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摘 要：为提供犯罪学研究的新视角和更有效的工具，围绕如何基于ACP（人工系统、计算实验、平行执行）

方法和大语言模型（large language model，LLM）进行犯罪学研究展开。首先，深入剖析了传统犯罪学研究在

系统刻画、动态推演及实证研究等方面面临的瓶颈，并详细阐述了ACP方法在解决上述挑战中的潜在优势。然

后，提出了基于ACP和LLM的犯罪学研究框架，探讨了其理论意义与实践价值。最后，对未来基于LLM的数

字助手如何赋能犯罪学研究进行了展望，同时指出该模式在实际应用中可能面临的挑战，并强调应多加强多学

科协作与技术创新，以推动犯罪学理论与实践发展，提升犯罪防控整体效能。
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Abstract: New perspectives and powerful tools for criminology research were provided by exploring how the ACP (artifi‐

cial systems, computational experiments, and parallel execution) approach and large language model (LLM) could be inte‐

grated into criminological studies. Firstly, an in-depth analysis of the challenges faced by traditional criminology in sys‐

tem characterization, dynamic simulation, and empirical research was conducted. The potential advantages of the ACP ap‐

proach in addressing these challenges were then elaborated. Subsequently, a criminology research framework based on 

ACP and LLM was proposed, and its theoretical significance and practical value were discussed. Finally, it was envi‐

sioned how LLM-based digital assistants could enhance criminological research in the future. Given the challenges in 

practical applications, interdisciplinary collaboration and technological innovation are necessary to further advance crimi‐
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nological studies and improve crime prevention effectiveness.

Key words: ACP approach, criminology, crime prevention, large language model

0　引言

犯罪学作为社会学与法学深度融合的交叉学

科，始终致力于从社会结构、变迁及互动等多元维

度挖掘犯罪现象的根源、发展脉络和内在规律
[1]
。

自 19世纪后期意大利犯罪学家菲利开创性地提出

“犯罪学”概念
[2]
以来，这一学科在社会学理论和

研究方法不断演进的推动下，逐渐发展成为一门体

系完备的独立学科。从经典的芝加哥学派运用社会

生态学理论解读城市犯罪分布
[3]
，到默顿的失范理

论深入剖析犯罪成因
[4]
，再到社会学习理论

[5]
、社

会控制理论
[6]
等不断涌现，犯罪学在揭示犯罪的社

会根源和影响因素方面成果丰硕。

然而，随着社会的飞速发展，尤其是网络社会

的全面兴起，犯罪形式呈现出前所未有的复杂性和

多样性。在面对复杂多变的犯罪系统时，传统的犯

罪调查法、实地观察法、案例分析法等研究手段
[7]

逐渐暴露出诸多弊端，难以全面、精准地刻画其内

部结构和运行机制。同时，针对犯罪现象动态演化

过程的研究缺少深入的探讨，无法有效应对快速变

化的犯罪态势。现实条件的重重限制，例如警力资

源有限、监控技术不完善以及跨区域打击犯罪协作

困难等，进一步导致执法部门难以及时应对犯罪动

态变化。例如，在某些一线城市，由于警力调配不

均衡，某些治安薄弱区域容易成为犯罪高发地，而

警方难以及时进行有效巡逻
[8]
；网络犯罪的跨国性

特征，使得不同国家和地区的司法管辖权存在冲

突，导致犯罪分子利用法律漏洞逃避惩罚
[9]
。此

外，实证研究难以通过开展大规模、多样化、可重

复的实验来验证理论假设。比如，传统犯罪学研究

主要依赖于统计分析和社会调查，然而犯罪数据往

往不完整，许多犯罪行为未被记录，导致所谓的

“黑数问题”
[10]

。因此，虽然现有的研究方法在某

些领域具有较大的潜力，但在犯罪学中难以有效实

施，仅能针对部分司法程序进行研究，无法模拟真

实犯罪环境
[11]

。

ACP（artificial systems，computational experi‐

ments，and parallel execution，即人工系统、计算

实验与平行执行）方法
[12-13]

为犯罪学研究开辟了全

新视角和研究思路，使犯罪模式的分析从静态描述

转向动态建模，有望为这一复杂系统领域开拓新路

径，推动犯罪学学科理论与实践应用协同发展。随

着数据科学和人工智能的发展，ACP方法在犯罪

学中的应用前景也将更加广阔
[14]

。结合大语言模

型（large language model，LLM）
[15]

，可以构建更

加复杂的犯罪系统，提高对新型犯罪模式的识别和

预测能力，使执法决策更加精准高效。通过构建人

工犯罪系统、开展计算实验验证假设，并借助平行

执行优化实践策略，ACP方法为犯罪学研究提供

了一种虚实结合的新范式。这一方法不仅能够深入

揭示犯罪行为的演变规律，还能帮助研究者识别传

统方法难以捕捉的犯罪模式。目前，ACP方法已

经被应用于揭示社会网络结构对犯罪传播的影响，

为犯罪预防提供了新的理论依据
[16]

。此外，由于

ACP方法涉及计算机科学、数学、社会学、法学

等多个学科，其应用将进一步推动学科交叉融

合
[17]

。通过计算机建模、数据分析与社会学理论

的结合，研究者可以开发城市级犯罪防控决策支持

系统，为社会治理提供可靠的决策参考
[18]

。

本文重点探讨了ACP方法在犯罪学研究中的

应用，提出了基于ACP方法和LLM的犯罪学研究

框架，深入分析了其在犯罪预测、犯罪预防及犯罪

治理等方面的潜在优势，以期为犯罪学研究提供新

的思路和方法，推动该学科的进一步发展。

1　传统犯罪学研究面临的挑战

1.1　复杂系统刻画困难

犯罪现象是一个高度复杂的社会系统，涉及社

会、经济、文化、心理等多个层面。传统研究方法

在全面、准确地描述和分析这一复杂系统的结构与

行为时，面临着巨大挑战。在研究犯罪率与城市化

进程的关系时，不仅要考虑人口流动、就业机会、

贫富差距等直接因素，还要考虑城市文化、社区凝

聚力等间接因素。在面对多变量、非线性的犯罪系

统时，传统的统计分析和定性研究手段往往难以揭

示系统内部的深层次关系和规律
[19]

。

近年来，尽管有研究尝试通过更精细的建模方

法来刻画犯罪现象的复杂性，但仍然存在诸多局

限。例如，由于犯罪模式是复杂个体的行为集合，

其容易受到多种微观和宏观因素的影响，而传统建
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模方法往往只能基于宏观统计数据进行分析，无法

充分捕捉犯罪行为的动态过程
[20]

。此外，现有的

犯罪预测方法主要依赖于统计分析（如犯罪轨迹分

析）和地理信息系统，但这些方法仅能针对个体犯

罪或特定犯罪类型进行分析，无法处理犯罪群体之

间的复杂互动模式
[21]

。这种复杂性还体现在犯罪

因素的动态变化上。社会经济发展、政策调整、文

化观念转变等都会使犯罪相关因素发生改变，且这

些变化之间相互影响，形成复杂的因果网络，使得

传统研究方法难以全面、动态地刻画犯罪现象。

1.2　动态演化研究不足

受到政策调整、技术革新、文化思潮转变等多

种外部因素的深刻影响，犯罪现象处于持续的动态

变化之中。传统研究大多侧重于静态分析或短期的

动态描述，难以深入挖掘犯罪现象在长时间跨度内

的演化规律。以互联网技术普及带来的网络犯罪为

例，网络犯罪迅速兴起并呈现出多样化、智能化的

发展态势。传统研究方法难以对这一动态演变过

程进行实时跟踪与深入剖析。相关研究表明，传

统的犯罪学研究模型在预测网络犯罪的发展趋势

时，准确率较低，无法满足日益增长的犯罪防控

需求
[22]

。

目前，传统犯罪预测主要依赖统计模型，如回

归分析和犯罪模式识别
[23]

，但这些方法难以适应

网络犯罪的非线性增长和复杂交互行为。虽然现代

机器学习和数据挖掘技术在犯罪预测方面表现出

了良好的性能，但传统犯罪研究仍未广泛采用这

些新方法。因此，犯罪分析需要引入更先进的计

算机方法（如深度学习等）以适应网络犯罪的动态

变化
[24]

。

此外，现代网络犯罪具有全球化、跨地域、跨

平台的特点，不受传统司法管辖范围限制。传统犯

罪学研究主要关注本地犯罪，对网络犯罪的全球性

传播模式研究不足。不同国家对网络犯罪的定义、

数据统计方式、执法手段存在差异，导致研究缺乏

一致性，难以形成有效的犯罪防控策略
[25]

。因此，

传统研究方法无法及时捕捉这些变化，导致研究滞

后于犯罪实践。

1.3　实证研究局限性

犯罪学的实证研究高度依赖现实数据的收集与

分析，但在实际操作中存在诸多困难。一方面，犯

罪数据的收集存在不完整、不准确的问题，部分犯

罪行为可能因未被发现或未被报告而无法纳入研究

范围。现有研究指出，官方犯罪统计数据存在严重

局限性，尤其是网络犯罪、白领犯罪和家庭暴力等

案件的漏报率较高
[26]

。虽然受害者调查可以弥补

一部分数据不足，但受害者的记忆偏差和选择性报

告使得数据仍然存在不确定性。另一方面，在现实

社会中开展大规模、有控制的实验来验证理论假设

几乎难以实现，这极大限制了研究的深度与广

度
[27]

。相关研究人员通过对多个地区犯罪数据的

调研发现，由于数据统计标准不统一、基层执法部

门记录不规范等原因，犯罪数据的质量参差不齐，

严重影响了研究结果的可靠性
[28]

。

在犯罪研究中，研究人员必须保护受访者的隐

私和安全，这使得数据收集过程受到伦理和法律约

束
[29]

。例如，对受害者、嫌疑人和执法人员的访

谈可能涉及敏感信息，数据匿名化处理不足可能导

致伦理问题，阻碍了数据的开放共享。此外，部分

犯罪学研究受制于数据获取权限，特别是在涉及跨

国犯罪或未成年人犯罪时，研究者面临的法律障碍

更加严苛。

2　ACP：复杂系统管理与控制的关键技术

为了解决包含社会因素在内的复杂系统的管理

与控制问题，中国科学院自动化所研究员王飞跃提

出了平行系统理论
[30]

。平行系统可以理解为由某

一个自然的实际系统与对应的一个或多个虚拟或理

想的人工系统组成的共同系统
[31]

。此系统的核心

技术为ACP方法，其目标是通过实际系统与人工

系统之间的双向反馈与协同演化，实现对复杂系统

相关行为的有效管理与控制，从而促进复杂系统的

安全、高效运行。例如，文献[32]将平行系统理论

创新地应用于开源情报信息的侦搜挖掘与采集分

析，形成了基于平行智能的开源情报引导与解析的

新方法，并有效地用于复杂社交网络中的特定领域

话题的引导与交互演化，主动精准地挖掘出大量动

向类、线索类、全息类的开源情报，开辟了智能情

报的一个崭新方向，为研究基于ACP和LLM的犯

罪学问题提供了启示与方法。

ACP方法的基本架构如图1所示，其主要包括

人工系统（artificial systems）、计算实验（compu‐

tational experiments）和平行执行（parallel execution）

3个部分
[33]

。首先，在人工系统中，通过大量的计

算实验预测系统在不同情境下的演变规律与行为，

获得系统在不同行为模式下的最优解决方案。随
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后，通过实际系统与人工系统之间的闭环信息反馈

机制，实时调整实际系统的运行策略，确保其安全

稳定运行，最终达到“以虚控实”的目的。

接下来，将详细介绍ACP方法中各组成部分

的具体内容，并探讨其在应对犯罪学研究现有挑战

方面的可行性与有效性。

2.1　人工犯罪系统

在ACP方法的架构中，人工系统是存在于虚

拟空间中的、与实际系统对应的数字系统
[34]

。与

传统的数字孪生技术不同，人工系统的目标并不局

限于精确模拟实际系统的物理行为，而是根据实际

情况和系统的复杂程度，基于海量物理数据，以灵

活多样的方式构建虚拟模型。因此，人工系统与实

际系统之间的比例并不限于 1:1——它们可以呈现

“一对多”“多对一”或“多对多”等多种形式，以

适应不同的应用需求和系统特性。

针对犯罪学研究中复杂系统的刻画难题，引入

人工犯罪系统能够更加全面地描述和整合与犯罪相

关的多维因素，比如个体犯罪倾向、社会结构、文

化传统等。通过设定不同类型的个体角色，如潜在

犯罪者、守法公民、执法人员等，并为其赋予差异

化的行为规则和互动模式，人工犯罪系统可以更加

全面地模拟犯罪现象的演变规律。同时，此系统能

够深入分析社会结构、文化传统等外部环境因素对

犯罪行为的影响，以及这些因素之间的复杂交互机

制。通过综合模拟上述多维因素，人工犯罪系统能

够以数字化形式精确描述和整合犯罪相关要素，全

面刻画复杂系统的动态演变过程，从而揭示犯罪系

统的内在复杂性与运行规律。

2.2　计算实验

基于构建的人工系统，计算实验的核心任务是

在虚拟空间中开展多种测试实验，通过调整人工系

统的输入变量，预测系统的输出响应及其动态变

化，从而评估不同解决方案对实际系统性能优化的

效果。在计算实验中，主要包含3种不同的运行模

式，分别为管理与控制、实验与评估、学习与培

训
[35]

，其各自的主要分工如下。

（1）管理与控制。在此模式下，人工系统需尽

可能逼近实际系统的行为特征，通过对比与评估人

工系统与实际系统的行为与结果，为实际系统提供

切实可行的优化方案和执行策略。

（2）实验与评估。为全面刻画实际系统在不同

情境下的演化规律，此模式通过构建不同的人工系

统，模拟实际系统在多种环境下的输出响应，并对

其状态和对应的解决方案进行优化与更新，从而提

升系统的整体性能。

（3）学习与培训。此模式旨在帮助相关人员更

好地掌握复杂系统的运行规律及异常行为的管理方

法。通过人工系统提供的虚拟培训环境，相关人员

能够学习实际系统的动态演变规律及最优解决方

案。经过系统化培训，受训人员能够快速掌握复杂

系统的运行机制，为后续的管理和决策工作奠定坚

实的理论基础。

在犯罪学研究中，计算实验凭借其可重复性和

多样性，能够为研究犯罪行为的演化规律及政策干

预效果提供重要支持。通过模拟不同社会发展情景

及政策措施下的系统响应，可以观察犯罪现象在多

种情境下的动态变化，深入分析其内在规律。例

如，通过调整人工犯罪系统中的关键参数（如经济

发展水平、教育普及程度、治安管理力度等），可

以研究犯罪率的变化趋势，从而为制定科学合理的

犯罪防控策略提供数据支撑。此外，计算实验还能

够模拟长期社会发展过程，分析犯罪现象在不同历

史时期的演化趋势，为制定具有前瞻性的长期犯罪

防控策略提供参考依据。

2.3　平行执行

基于虚拟空间中构建的人工系统与计算实验，

平行执行通过实际系统与人工系统之间的双向反馈

与协同演化，完成两者运行状态的实时对比与分

析，从而实现对实际系统的实时监测与动态控

制
[36]

。这种方法能够在复杂系统的实际运行过程

中提供持续优化的解决方案，确保系统的高效、安

全与稳定运行。

针对犯罪学研究中存在的实证研究局限性，平

行执行通过人工犯罪系统与实际犯罪系统的深度结

合，充分利用人工犯罪系统的研究成果指导实际犯

罪管理的防控实践。同时，将实际犯罪系统中的真

实经验和数据反馈至人工犯罪系统，以不断优化虚

图1　ACP方法的基本架构
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拟系统的建模与分析能力，从而实现理论与实践的

闭环协同优化。这一方法突破了传统实证研究的局

限性，为犯罪现象的动态监测、规律挖掘和防控策

略制定提供了更为科学的技术支撑。

3　基于ACP的犯罪学研究体系

基于ACP方法的犯罪学研究体系如图 2所示。

该体系主要包含人工犯罪系统、计算实验推演以及

平行执行优化3个紧密相关的部分，各部分相互协

作，共同构成一个完整的体系。其中，人工犯罪系

统构建模块涵盖主体建模、环境建模和行为规则设

定3个部分；计算实验推演包含实验设计、计算推

演、数据分析和数据评估；平行执行优化则涉及城

市犯罪数据的实时采集、模型更新、策略反馈、策

略优化以及系统的动态调整。各模块之间相互关

联，形成一个动态循环的研究架构，为犯罪学研究

提供了全面且有效的方法。

3.1　人工犯罪系统

人工犯罪系统的构建是此研究体系的核心环

节，其主要构成要素包括主体建模、环境建模和行

为规则。通过精确刻画犯罪中的各类主体及其行为

特征、模拟社会环境的复杂背景，以及设定主体之

间的互动规则，人工犯罪系统能够为犯罪行为的模

拟和分析提供一个高度贴近现实的虚拟平台。

（1）主体建模：明确犯罪行为中的各类主体，

包括犯罪个体、家庭、社区、社会组织、执法机构

等。对每个主体的属性、行为特征和决策机制进行

详细建模。例如，对于犯罪个体，考虑其年龄、性

别、教育程度、经济状况、犯罪心理等因素，构建

其犯罪决策模型，即根据个体面临的情境和自身利

益权衡，决定是否实施犯罪行为。在主体建模过程

中，还需要考虑个体之间的差异和多样性，以及个

体行为的不确定性，使模型更加贴近现实。

（2）环境建模：构建犯罪所处的社会、经济、

文化环境模型。社会环境方面，考虑社会阶层结

构、人口分布、社区关系等因素；经济环境方面，

模拟经济发展水平、就业机会、收入分配等情况；

文化环境方面，刻画社会价值观、道德观念、犯罪

亚文化等对犯罪行为的影响。例如，在一个贫富差

距较大的人工社会环境中，低收入群体可能面临更

多的经济压力，从而增加其犯罪倾向
[37]

。环境建

模还需要考虑环境的动态变化，以及环境因素之间

的相互作用，使模型更加真实地反映现实社会。

（3）行为规则设定：确定各主体之间的互动行

为规则，如犯罪个体与执法机构之间的博弈规则、

社区居民对犯罪行为的反应规则、社会组织参与犯

罪防控的协作规则等。例如，执法机构在发现犯罪

行为时，根据犯罪类型和严重程度，按照一定的

执法程序进行追捕和惩处，而犯罪个体则会根据

对执法风险的评估，调整自己的犯罪策略。在行

为规则设定过程中，还可以考虑不同主体之间的

信息不对称、信任关系等因素，使模型更加符合现

实情况。

在构建人工犯罪系统的过程中，主体建模、环

境建模和行为规则设定是3个核心环节，它们共同

构成了一个复杂而动态的模拟系统。主体建模通过

图2　基于ACP方法的犯罪学研究体系
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详细刻画犯罪个体、家庭、社区、社会组织和执法

机构等各类主体的属性、行为特征和决策机制，使

模型能够反映个体在不同情境下的行为选择。环境

建模则通过模拟社会、经济和文化背景，为犯罪行

为的发生提供了宏观层面的条件，强调了环境因素

对犯罪倾向的影响。行为规则设定进一步明确了各

主体之间的互动方式，包括犯罪与执法的博弈、社

区的反应以及社会协作等，从而赋予模型动态性和

现实性。这三者相互作用，不仅使人工犯罪系统能

够更贴近现实，还为研究犯罪现象的复杂性和动态

性提供了有力的工具。

3.2　基于LLM的计算实验推演

基于LLM的计算实验推演主要包含实验设计、

运行与数据分析、验证与评估3个部分，通过这3个

部分的逐层递进与相互协同，实现对复杂犯罪系统

的行为预测及策略优化。接下来，详细介绍每个部

分的主要内容。

（1）实验设计：根据犯罪研究的主要目的，设

计一系列计算实验。首先，需要确定实验的自变量

（如社会政策的调整、经济环境的变化等）、因变量

（如犯罪率、犯罪类型分布等）及控制变量等，以

确保实验结果的准确性和可靠性。例如，为研究教

育投入对犯罪率的影响，可以设计一组实验，在其

他条件不变的情况下，逐步增加人工社会中的教育

投入，观察犯罪率的变化。在设计此类实验时，需

要参考教育经济学和犯罪学的相关理论，确保实验

设计的科学性
[38]

。

（2）运行与数据分析：基于LLM，在人工犯

罪系统中运行计算实验，记录实验过程中产生的各

种数据，包括各主体的行为数据、系统状态数据

等。运用各种数据处理及分析方法对实验数据进行

深入分析，揭示变量之间的关系和规律。例如，通

过对实验数据的相关性进行分析，确定教育投入与

犯罪率之间是否存在负相关关系；运用知识图谱等

方法对大规模实验数据进行分析，挖掘出一些传统

分析方法难以发现的犯罪行为模式和影响因素
[39]

。

（3）验证与评估：将计算实验结果与现实数据

或已有理论进行对比验证，评估实验结果的合理性

和有效性。如果实验结果与预期存在差异，则分析

原因，对人工犯罪系统和实验设计进行调整和优

化。例如，如果计算实验得出的犯罪率变化趋势与

现实数据相差较大，可能需要检查模型中对某些因

素的设定是否合理，如犯罪个体的决策机制是否准

确反映了现实情况。

3.3　“虚实互动”的平行执行机制

基于人工犯罪系统与实际犯罪系统之间的平行

执行，可以实现对实际系统的实时监测与反馈，对

系统中相关参数的动态调整与适应，最终实现系统

间的协同控制与优化。这种机制的核心在于构建一

个虚实互动的桥梁，使人工系统能够根据实际系统

的运行情况不断调整自身模型，同时为实际系统提

供优化建议，从而实现两者的协同进化和优化。

（1）实时监测与反馈：建立人工犯罪系统与实

际犯罪的实时数据连接，通过传感器、大数据平台

等技术手段，收集现实社会中的相关犯罪数据，如

犯罪案件发生地点、时间、类型等，并将这些数据

实时传输到人工犯罪系统中，更新模型状态。同

时，将人工犯罪系统中计算实验得出的犯罪预测

结果和防控策略建议反馈到现实社会的执法机构

和相关部门，为其决策提供参考。在实时监测与反

馈过程中，还可以采用数据可视化技术
[40]

，将犯

罪数据和预测结果直观地展示给执法人员和相关

决策者。

（2）协同控制与优化：在平行执行过程中，实

现对人工犯罪系统与实际犯罪系统的协同控制。根

据现实社会的实际情况，对人工犯罪系统中的模型

参数和实验条件进行调整，使其更贴近现实。同

时，根据人工犯罪系统的模拟结果，对现实社会中

的犯罪防控策略进行优化。例如，当现实社会中某

一地区的犯罪率突然上升时，通过人工犯罪系统的

模拟分析，找出可能的原因，如社会治安管理漏

洞、经济形势变化等，并据此制定针对性的防控措

施，如加强警力部署、开展专项整治行动等。在协

同控制与优化过程中，还可以采用多目标优化算

法，综合考虑犯罪防控效果、成本、社会影响等多

个因素，制定最优的防控策略。

（3）动态调整与适应：随着社会的发展和犯罪

形势的变化，对基于ACP方法的犯罪学研究架构

不断进行动态调整和优化。更新人工犯罪系统模型

中的主体行为规则、环境因素等，使其能够及时反

映现实社会的新特点和新变化；改进计算实验的设

计和方法，提高研究的准确性和效率；完善平行执

行的机制和流程，确保理论与实践的紧密结合。例

如，随着人工智能技术在犯罪领域的应用，如智能

犯罪工具的出现，需要在人工犯罪系统中加入相应

的元素，研究其对犯罪行为和防控策略的影响
[41]

。
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在动态调整与适应过程中，还可以采用自适应控

制、强化学习等技术，使研究架构能够自动适应犯

罪形势的变化。

4　未来展望

随着 2022年ChatGPT的发布，一股针对LLM

的研究热潮逐渐兴起，目前已经逐渐形成了“百花

齐放”的繁荣局面
[42]

。目前，基于海量数据训练

的LLM已在自然语言处理、图像识别、视觉问答

等任务中展现出卓越的性能，并在多个领域中展现

出广阔的应用前景。因此，一系列国内外具有代表

性的大语言模型层出不穷，比如OpenAI公司开发

的GPT模型
[43]

、Google公司开发的PaLM模型
[44]

、

阿里开发的 Qwen 模型
[45]

、清华大学开发的 GLM

（general language model）模型
[46]

、中国科学院自

动化研究所开发的紫东太初模型
[47]

、杭州深度求

索公司开发的DeepSeek模型等
[48]

。基于大模型所

展现的强大性能，各个行业正在积极探索其在专

业领域中的部署方式，以赋能特定行业的数智化转

型与升级。

在犯罪学研究领域，引入LLM具有重要的理

论价值和实践意义。首先，LLM能够充分利用现

有的犯罪知识库，通过构建跨案例的知识图谱，揭

示犯罪行为之间的潜在关联，显著减少传统办案模

式下的时间消耗，提升案件处理效率。这种能力不

仅有助于优化案件办理流程，还为犯罪学研究的数

字化和网络化转型提供了技术支持。其次，LLM

能够促进犯罪学与法学、社会学等学科的深度融

合，将案件办理过程中涉及的核心要素（如法律条

文、社会背景、犯罪心理等）进行整合与分析，从

而实现更全面、科学的案件推理与决策支持，为犯

罪学研究提供更加坚实的理论基础。此外，基于

LLM构建的数字助手在犯罪学中的应用前景尤为

突出。数字助手能够承担大量重复性、可替代的工

作任务，例如案件信息的整理、法律条文的检索、

犯罪行为模式的分析等，从而有效减轻执法人员的

工作负担。将执法人员从繁杂的事务性工作中解放

出来，数字助手使其能够将更多的时间和精力投入

更关键的领域，如复杂案件的侦破与决策分析。这

种人机协同的模式不仅提高了办案效率，还为犯罪

防控和社会治理提供了创新的解决方案。

随着LLM技术的不断发展，其在犯罪学研究

中的应用潜力将进一步释放，并成为推动该复杂系

统智能化发展的重要动力。这一趋势使围绕LLM

的研究与实践成为犯罪学未来的重要发展方向，为

探索智能化社会治理模式提供了全新的研究范式和

实践路径。

5　结束语

本文深入探讨了基于ACP方法构建犯罪学研

究架构的理论与实践意义，指出ACP方法为应对

传统犯罪研究的局限性提供了新思路，通过人工系

统构建、计算实验推演和平行执行优化 3个步骤，

有效提升了犯罪预测与防控的科学性与精准性。尽

管在实际应用中面临多学科协作与技术支撑的挑

战，但其与新兴人工智能技术（如LLM）的结合

将展现出广阔的应用前景。未来，将进一步完善

ACP方法和LLM在犯罪学中的应用，为社会治理

和犯罪防控提供更有力的支持，助力构建更加安全

和谐的社会环境。
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